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Лабораторная работа № 1: Методы работы с таблицами в Python. 

Агрегация и визуализация данных. Проведение первичного анализа 

данных. 

 

В данной лабораторной работе мы рассмотрим методы работы с 

таблицами в Python, включая агрегацию и визуализацию данных. Мы проведем 

первичный анализ данных, используя популярные библиотеки, такие как Pandas 

и Matplotlib. Работа включает в себя практические задания, которые помогут 

закрепить полученные знания и навыки. 

Цели работы 

1. Ознакомиться с библиотекой Pandas для работы с таблицами. 

2. Научиться выполнять агрегацию данных. 

3. Изучить методы визуализации данных с помощью Matplotlib. 

4. Провести первичный анализ данных на примере реального набора 

данных. 

Оборудование и программное обеспечение 

 Компьютер с установленной операционной системой Windows, macOS 

или Linux. 

 Установленный Python версии 3.6 и выше. 

 Установленные библиотеки: Pandas, Matplotlib, NumPy. 

Задания 

Задание 1: Установка необходимых библиотек 

Убедитесь, что у вас установлены необходимые библиотеки. Если нет, 

установите их с помощью pip: 

pip install pandas matplotlib numpy 

Задание 2: Загрузка данных 

Скачайте набор данных (например, CSV-файл) и загрузите его в Pandas 

DataFrame. Пример кода: 

import pandas as pd 

data = pd.read_csv('path_to_your_file.csv') 

print(data.head()) 

Задание 3: Первичный анализ данных 

Проведите первичный анализ данных, используя следующие методы: 

 data.info() — получение информации о DataFrame. 

 data.describe() — получение статистических характеристик. 

 data.isnull().sum() — проверка на наличие пропущенных значений. 

Задание 4: Агрегация данных 

Используйте методы агрегации для анализа данных. Например, 

сгруппируйте данные по определенному столбцу и вычислите среднее значение: 

aggregated_data = data.groupby('column_name').mean() 

print(aggregated_data) 
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Задание 5: Визуализация данных 

Создайте графики для визуализации данных с помощью Matplotlib. 

Например, построим гистограмму: 

import matplotlib.pyplot as plt 

plt.hist(data['column_name'], bins=10) 

plt.title('Гистограмма') 

plt.xlabel('Значение') 

plt.ylabel('Частота') 

plt.show() 

Задание 6: Интерпретация результатов 

На основе полученных графиков и агрегированных данных сделайте 

выводы о ваших данных. Обсудите, какие интересные закономерности или 

аномалии вы заметили. 

Заключение 

В ходе лабораторной работы вы ознакомились с основными методами 

работы с таблицами в Python, научились выполнять агрегацию и визуализацию 

данных, а также провели первичный анализ данных. Эти навыки являются 

основополагающими для дальнейшего изучения анализа данных и машинного 

обучения. 

 

Вопросы: 

1. Методы машинного обучения. 

2. Роль предобработка данных. 

 

Содержание отчета:  

1) цель работы; 

2) задание на лабораторную работу для своего варианта; 

3) алгоритм решаемого задания с необходимыми пояснениями; 

4) выводы по работе. 

 

 



Лабораторная работа № 2: Использование и сравнение алгоритмов 

классификации: kNN, решающие деревья и их ансамбли, логистическая 

регрессия. 

 

В данной лабораторной работе мы рассмотрим три популярных алгоритма 

классификации: k ближайших соседей (kNN), решающие деревья и их ансамбли, 

а также логистическую регрессию. Мы проведем практические эксперименты, 

чтобы сравнить их эффективность на одном и том же наборе данных. В 

результате работы студенты смогут лучше понять принципы работы этих 

алгоритмов, их преимущества и недостатки, а также научатся применять их для 

решения задач классификации. 

Цели работы 

1. Изучить алгоритмы kNN, решающие деревья и логистическую 

регрессию. 

2. Научиться применять данные алгоритмы на практике. 

3. Сравнить эффективность алгоритмов на одном наборе данных. 

4. Проанализировать результаты и сделать выводы. 

Задания 

Задание 1: Подготовка данных 

1. Выберите набор данных для классификации. Рекомендуется 

использовать открытые наборы данных, такие как Iris, Wine или Titanic. 

2. Загрузите данные и проведите предварительную обработку:  

o Заполните пропуски (если есть). 

o Преобразуйте категориальные переменные в числовые (если 

необходимо). 

o Разделите данные на обучающую и тестовую выборки (например, 80% 

на обучение и 20% на тестирование). 

Задание 2: Реализация алгоритма kNN 

1. Импортируйте необходимые библиотеки (например, sklearn). 

2. Реализуйте алгоритм kNN с использованием библиотеки sklearn. 

3. Обучите модель на обучающей выборке и сделайте предсказания на 

тестовой выборке. 

4. Оцените качество модели с помощью метрик, таких как точность 

(accuracy), полнота (recall) и F1-мера. 

Задание 3: Реализация решающих деревьев 

1. Реализуйте алгоритм решающих деревьев с использованием 

библиотеки sklearn. 

2. Обучите модель на обучающей выборке и сделайте предсказания на 

тестовой выборке. 

3. Оцените качество модели с помощью тех же метрик, что и в 

предыдущем задании. 

Задание 4: Реализация ансамблей решающих деревьев 
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1. Реализуйте алгоритм случайного леса (Random Forest) и/или 

градиентного бустинга (Gradient Boosting) с использованием библиотеки sklearn. 

2. Обучите модель на обучающей выборке и сделайте предсказания на 

тестовой выборке. 

3. Оцените качество модели с помощью тех же метрик. 

Задание 5: Реализация логистической регрессии 

1. Реализуйте алгоритм логистической регрессии с использованием 

библиотеки sklearn. 

2. Обучите модель на обучающей выборке и сделайте предсказания на 

тестовой выборке. 

3. Оцените качество модели с помощью тех же метрик. 

Задание 6: Сравнение результатов 

1. Сравните результаты всех реализованных моделей по метрикам 

точности, полноты и F1-меры. 

2. Постройте графики для наглядного сравнения (например, столбчатые 

диаграммы). 

3. Проанализируйте, какой алгоритм показал наилучшие результаты и 

почему. 

Задание 7: Выводы 

1. Напишите краткий отчет о проделанной работе. 

2. Укажите, какие алгоритмы показали лучшие результаты и в каких 

случаях каждый из них может быть предпочтительнее. 

3. Обсудите возможные улучшения и дальнейшие шаги для 

исследования. 

Заключение 

В ходе выполнения лабораторной работы студенты получат практический 

опыт работы с различными алгоритмами классификации, научатся их 

применять и сравнивать. Это поможет лучше понять, как выбирать подходящий 

алгоритм для решения конкретных задач в области машинного обучения. 

 

Вопросы: 

1. Влияние выбора параметра k на качество классификации при 

использовании алгоритма k-ближайших соседей. 

2. Методы улучшения производительности алгоритма k-ближайших 

соседей для работы с большими объемами данных. 

 

Содержание отчета:  

1) цель работы; 

2) задание на лабораторную работу для своего варианта; 

3) алгоритм решаемого задания с необходимыми пояснениями; 

4) выводы по работе. 
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Лабораторная работа № 3: Использование и оценка алгоритмов регрессии. 

Подбор оптимальных параметров регрессии. 

 

В данной лабораторной работе рассматриваются основные алгоритмы 

регрессии, их применение и оценка качества. Учащиеся познакомятся с 

методами подбора оптимальных параметров регрессии, а также научатся 

использовать различные метрики для оценки производительности моделей. 

Работа включает в себя практические задания, которые помогут закрепить 

полученные знания. 

Регрессия — это один из основных методов анализа данных, который 

используется для предсказания значений зависимой переменной на основе 

значений одной или нескольких независимых переменных. В этой лабораторной 

работе мы будем использовать Python и библиотеку scikit-learn для реализации 

алгоритмов регрессии. 

Задание 1: Подготовка данных 

1. Загрузите набор данных (например, boston housing dataset или diabetes 

dataset) из библиотеки sklearn.datasets. 

2. Разделите данные на обучающую и тестовую выборки (например, 80% 

на обучение и 20% на тестирование). 

3. Проведите предварительный анализ данных: проверьте наличие 

пропусков, визуализируйте распределение целевой переменной. 

Задание 2: Реализация алгоритмов регрессии 

1. Реализуйте следующие алгоритмы регрессии:  

o Линейная регрессия 

o Регрессия с использованием дерева решений 

o Регрессия с использованием случайного леса 

o Регрессия с использованием градиентного бустинга 

2. Для каждой модели:  

o Обучите модель на обучающей выборке. 

o Сделайте предсказания на тестовой выборке. 

Задание 3: Оценка качества моделей 

1. Используйте следующие метрики для оценки качества моделей:  

o Средняя абсолютная ошибка (MAE) 

o Средняя квадратичная ошибка (MSE) 

o Коэффициент детерминации (R²) 

2. Сравните результаты для всех реализованных моделей и выберите 

наилучшую. 

Задание 4: Подбор оптимальных параметров 

1. Используйте метод кросс-валидации для подбора оптимальных 

гиперпараметров для модели, которая показала наилучшие результаты на 

предыдущем этапе. 
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2. Примените GridSearchCV или RandomizedSearchCV для поиска 

оптимальных параметров. 

3. Обучите модель с оптимальными параметрами и оцените её качество 

на тестовой выборке. 

Задание 5: Визуализация результатов 

1. Постройте графики, показывающие:  

o Сравнение предсказанных и фактических значений для наилучшей 

модели. 

o Важность признаков для модели, использующей случайный лес или 

градиентный бустинг. 

2. Напишите краткий вывод о том, какие факторы оказали наибольшее 

влияние на предсказания. 

Заключение 

В данной лабораторной работе были изучены основные алгоритмы 

регрессии, методы их оценки и подбора параметров. Учащиеся получили 

практический опыт работы с реальными данными и научились применять 

различные метрики для оценки качества моделей. Результаты работы помогут 

лучше понять, как выбирать и настраивать модели регрессии для решения 

практических задач. 

 

Вопросы: 

1. Упрощение выбора наиболее подходящей модели для конкретного 

набора данных при использовании различных метрик оценки регрессии, таких 

как MSE, MAE и R²-коэффициент детерминации. 

2. Особенности применения каждой из метрик MSE, MAE и R². 

 

Содержание отчета:  

1) цель работы; 

2) задание на лабораторную работу для своего варианта; 

3) алгоритм решаемого задания с необходимыми пояснениями; 

4) выводы по работе. 

 

 



 

Лабораторная работа № 4: Оптимизационные задачи и их решения. Подбор 

гиперпараметров алгоритма с помощью методов оптимизации 

 

Методы безградиентной оптимизации 

Данная лабораторная работа посвящена изучению методов 

безградиентной оптимизации, включая случайный поиск, метод "hill climb", 

отжиг и генетические алгоритмы. В ходе выполнения заданий студенты 

познакомятся с основами каждого метода, реализуют их на практике и сравнят 

эффективность различных подходов к оптимизации. Работа направлена на 

развитие навыков программирования и анализа алгоритмов. 

Задание 1: Случайный поиск 

Цель 

Изучить метод случайного поиска и его применение для нахождения 

экстремума функции. 

Описание 

1. Выберите функцию для оптимизации (например, ( f(x) = x^2 - 4x + 4 )). 

2. Реализуйте алгоритм случайного поиска:  

o Генерируйте случайные значения ( x ) в заданном диапазоне. 

o Вычисляйте значение функции для каждого ( x ). 

o Сохраняйте лучшее найденное значение и соответствующее ( x ). 

3. Проведите 1000 итераций поиска. 

4. Постройте график зависимости значений функции от итераций. 

Ожидаемый результат 

Получить график и значение, при котором функция достигает минимума. 

Задание 2: Метод "hill climb" 

Цель 

Изучить метод "hill climb" и его применение для нахождения локального 

экстремума функции. 

Описание 

1. Используйте ту же функцию, что и в задании 1. 

2. Реализуйте алгоритм "hill climb":  

o Начните с произвольного значения ( x ). 

o На каждой итерации изменяйте ( x ) на небольшое значение 

(например, ( \Delta x = 0.1 )). 

o Если новое значение функции меньше текущего, обновите ( x ). 

o Повторяйте процесс, пока не достигнете локального минимума. 

3. Постройте график изменения ( x ) и значений функции. 

Ожидаемый результат 

Получить значение локального минимума и график изменения функции. 

Задание 3: Метод отжига 

Цель 
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Изучить метод отжига и его применение для нахождения глобального 

экстремума функции. 

Описание 

1. Используйте ту же функцию, что и в предыдущих заданиях. 

2. Реализуйте алгоритм отжига:  

o Начните с произвольного значения ( x ) и начальной температуры. 

o На каждой итерации генерируйте новое значение ( x' ) в окрестности 

текущего ( x ). 

o Вычисляйте разницу значений функции ( \Delta f = f(x') - f(x) ). 

o Если ( \Delta f < 0 ), переходите к ( x' ); если ( \Delta f \geq 0 ), 

переходите с вероятностью, зависящей от температуры. 

o Постепенно снижайте температуру. 

3. Постройте график изменения температуры и значений функции. 

Ожидаемый результат 

Получить значение глобального минимума и график изменения функции. 

Задание 4: Генетические алгоритмы 

Цель 

Изучить генетические алгоритмы и их применение для нахождения 

оптимальных решений. 

Описание 

1. Используйте ту же функцию, что и в предыдущих заданиях. 

2. Реализуйте генетический алгоритм:  

 Создайте начальную популяцию случайных значений ( x ). 

 Определите функцию приспособленности (например, значение 

функции). 

 Реализуйте операции селекции, кроссовера и мутации. 

 Повторяйте процесс на протяжении нескольких поколений. 

3. Постройте график изменения значений функции по поколениям. 

Ожидаемый результат 

Получить значение оптимума и график изменения функции. 

Заключение 

В результате выполнения лабораторной работы студенты должны освоить 

основные методы безградиентной оптимизации, реализовать их на практике и 

проанализировать полученные результаты. Это позволит лучше понять 

принципы работы алгоритмов и их применение в задачах оптимизации. 

 

Вопросы: 

1. Опишите основные принципы безградиентной оптимизации. В чем ее 

отличие от градиентного спуска?  

2. Какие задачи можно решать с помощью безградиентной оптимизации? 

Приведите примеры.  
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3. Какие преимущества и недостатки у методов безградиентной 

оптимизации? Сравните их между собой. 

4. Как выбрать оптимальный метод безградиентной оптимизации для 

конкретной задачи? Какие факторы нужно учитывать? 

5. Что такое пространство поиска и целевая функция? Как они связаны с 

безградиентной оптимизацией? 

 

Содержание отчета:  

1) цель работы; 

2) задание на лабораторную работу для своего варианта; 

3) алгоритм решаемого задания с необходимыми пояснениями; 

4) выводы по работе. 
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